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Introduccion
Resultados

En el mundo de la estadistica multivariada, destacamos Ia Optimal number of clusters
importancia del método no supervisado k-means, centrandonos - i
especificamente en su aplicacion a la base de datos USArrest. | o
Este algoritmo de agrupamiento se convierte en una herramienta 4 .
esencial para simplificar la complejidad de grandes conjuntos de o ." .
datos, dividiendo la informacion en clusteres definidos. A través de '
esta exploracion, buscamos comprender las variaciones en las tasas
de arresto y las dinamicas regionales, ofreciendo una vision mas

clara y detallada de la complejidad de la criminalidad en diferentes
partes del pais.
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La base de datos USArrest presenta estadisticas detalladas sobre el ‘ 5 | | | | | | | |
arrestos en cada uno de los 50 estados de EE.UU. Las cifras se J - 2 AN N 2 =l 8
presentan por cada 100,000 residentes y abarcan distintas

categorias delictivas, incluyendo asesinato, asalto y violacion. Cada Grafico 1. Representacion del nimero de Cluster.

estado se identifica por su nombre y se proporciona informacion

especifica sobre las detenciones por asesinato (Murder), asalto

(Assault), violacion (Rape), y el porcentaje de poblacion urbana Cluster plot

(UrbanPoP). Estos datos ofrecen una vision integral de las dinamicas L Missi
criminales a nivel estatal, permitiendo un analisis detallado de las i North Carolina !
tendencias delictivas en distintas regiones del pais.
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1. Seleccidn de |la Base de Datos: .
Utilizamos la base de datos "USArrest"” de RStudio, que contiene - *%‘ | B S
informacion crucial sobre arrestos en los 50 estados de EE. UU. . Adorgilictinois 2D |

2. Determinacién del Numero Optimo de Clusteres (k): ,L olorado
Aplicamos el método de Silhouette para identificar el valor 6ptimo 5t e
de k (nimero de clusteres) necesario para un agrupamiento
significativo de los datos de arrestos.
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Grafico 2. Representacion del numero de Cluster Plot.
3. Interpretacion de los Clusteres:

Analizamos detalladamente los clusteres generados por el método
<-means, explorando las caracteristicas especificas de cada grupo
nara identificar patrones y distinciones en las dinamicas de arrestos
en los diferentes estados.

Cluster Dendrogram

Discusidn
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La identificacion del codo en el Grafico 1 sugiere que dos clusters son
optimos, respaldando la eficiencia del método de Silhouette.
En el Grafico 2, los estados en el Cluster 1 muestran perfiles =
@
T

asociados a mayor seguridad. La coincidencia entre la recomendacion
de dos clusters y la visualizacion valida |la robustez del analisis, ‘ j |

proporcionando una comprension clara y diferenciada de las
dindmicas criminales en los estados. il
En resumen, la combinacion de Silhouette y k-means permite una Ity
interpretacion efectiva de patrones significativos en la seguridad
publica con un enfoque de dos clusters.
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Grafico 3. Representacion del dendograma de Cluster.
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